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Objetivos

* Determinar os padroes espaciais
(Clusters e Outliers, e Hotspots) dos
casos de infetados por SARS-CoV-2;

* Determinar o padrao
espaciotemporal do SARS-CoV-2;

* Probabilidade de densidade para
analise de risco;

* Determinar o possivel
comportamento futuro do numero de
casos de infetados por SARS-CoV-2.

Comportamento DadOS JARRE
futuro CoV-2

Probabilidade
de Densidade
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Clusters e Outliers de casos de infetados por SARS-CoV-2
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Método hibrido de autocorrelagdo espacial casos de infetados por SARS-CoV-2



Dados de Entrada

Estatistica de Mann-Kendall

/Série Temporal do nimero de \ / \
casos de COVID-19 - n
a nivel municipal - z z sgn (xj . xk)
.c j=k+1
\ 7/ \ /

Emerging Hotspot Analysis

Cubo espaciotemporal
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Emerging Hotspot Hotspots espaciotemporais

3D

Utilizar os dados acumulados a 14
dias do numero de infetados por
SARS-CoV-2 por 10 mil habitantes
para uma seérie temporal de julho de
2020 a julho de 2021

Aplicar a Estatistica de Mann-
Kendall de modo a criar um cubo
espaciotemporal

Criar um mapa espaciotemporal em
3D

Aplicar o cubo espaciotemporal de
modo a determinar os hotspots
emergentes
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Probabilidade de Densidade

= 1. Utilizar os dados acumulados a 14
Série Temporal do . s .
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p(1+(3)) F’E”d”'afesg movimentos pendulares
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Probabilidade de densidade




Saude Humana e Apoio Social
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Forecast — Comportamento Futuro

Série Temporal

/Casos de COVID-19 \
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Casos de COVID-19
cumulativos a 14 dias
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Modelo Global

Série Temporal

Casos de COVID-19
cumulativos a 14 dias
para s municipios da
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1. Utilizar os dados acumulados a 14 dias

do numero de infetados por SARS-CoV-
2 por 10 mil habitantes para uma série
temporal de julho de 2020 a julho de
2021

Aplicar a funcao Exponential Smoothing

Utilizar os dados acumulados a 14 dias
do numero de infetados por SARS-CoV-
2 por 10 mil habitantes para uma série
temporal de julho de 2020 a julho de
2021 para cada uma das AM’s

Aplicar a funcao Exponential
Smoothing, de modo a efetuar uma
predicao para o futuro (1 ano)
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Forecasting
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Conclusoes

1. As medidas de autocorrelagao sao importantes mas o IDW é desajustado dos desafios actuais em analise de

dados, principalmente nas relacdes de grande proximidade.

2. Asfuncdes de densidade para ajuste de dados devem ser selecionadas com extrema precisao,
nomeadamente nas situacdes como os surtos pandémicos, onde temos influéncia da autocorrelacao

espacial e a influéncia dos Zeros.

3. Os modelos testados apresentam um bom ajuste e uma boa capacidade de predicao futura, fornecendo

uma boa alternativa para quando nao existem dados explicativos com componente temporal.

4. A utilizacdo efectiva da 42 dimensao — o tempo — em analise espacial é de extrema importancia para este

tipo de analises.



